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Makine Ogrenmesi Temelleri Nedir?

Calisma Kagidi

Makine 6grenmesi temelleri, bilgisayarlarin veriyi analiz ederek 6grenmesini, bu 6grenme
sonucunda model olusturmasini ve bu modellerle gelecekteki veriler hakkinda tahminlerde
bulunmasini saglayan algoritmik yaklasimlari icerir.

Sorular

1. Asagidakilerden hangisi makine 6grenmesinin temel amacidir?

A) Verileri depolamak

B) Bilgisayarlari programlamak

C) Verilerden 6grenerek tahminler yapmak
D) Yazilim hatalarini ayiklamak

2. Etiketlenmis veri setleri ile yapilan 6grenme tird nedir?

A) Denetimsiz Ogrenme

B) Pekistirmeli Orenme

C) Denetimli Ogrenme

D) Yari Denetimli Ogrenme

3. Makine 6grenmesi modellerinin performansini degerlendirmek icin kullanilan metriklerden

biri degildir?

A) Dogruluk (Accuracy)

B) Kesinlik (Precision)

C) Geri Cagirma (Recall)

D) Veri Madenciligi (Data Mining)

4. Bir e-posta istemcisinin istenmeyen postalari (spam) nasil tespit ettigini aciklayin.
. Bir cevrimici alisveris sitesinin kullaniciya tGrUn tavsiyesi verme surecini anlatin.

. Bir tibbi teshis sisteminin kanserli hicreleri belirleme strecini agiklayin.
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7. Tanimla: Makine Ogrenmesi Nedir?

8. Tanimla: Denetimli Ogrenme (Supervised Learning)
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. Tanimla: Denetimsiz Ogrenme (Unsupervised Learning)

Notek ile bu konuyu Al hocayla, Apple Pencil ile calis:
https://apps.apple.com/app/id6766946341
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Cevap Anahtan

1. C) Verilerden 6grenerek tahminler yapmak — Makine 6grenmesinin temel amaci, veriyi analiz
ederek ortntlleri 6grenmek ve bu 6grenme sonucunda gelecekteki veriler hakkinda tahminlerde
bulunmaktir.

2. C) Denetimli Ogrenme — Denetimli 6grenme, hem girdi verilerinin hem de bunlara karsilik gelen
dogru ciktilarin (etiketlerin) bulundugu veri setleri kullanilarak yapilir.

3. D) Veri Madenciligi (Data Mining) — Veri Madenciligi, makine 6grenmesi ile ilgili olsa da,
dogrudan bir model performans metrik degildir. Dogruluk, Kesinlik ve Geri Cagirma yaygin
kullanilan performans olcutleridir.

4. 1. Spam ve normal e-postalarin yer aldigi blyUk bir veri seti toplanir. 2. Bu veriler kullanilarak
metin analizi ve 6zellik gikarimi yapilir (6rnegin, belirli kelimelerin sikligi). 3. Bir siniflandirma
algoritmasi (6rnegin, Naive Bayes) bu 6zelliklere dayanarak egitilir. 4. Egitilen model, yeni gelen
e-postalarin spam olup olmadigini tahmin etmek icin kullanilir.

5. 1. Kullanicilarin gecmis satin alma ve goérinttleme verileri toplanir. 2. Bu veriler kullanilarak
kullanicilarin ilgi alanlari ve benzer kullanici gruplari belirlenir. 3. isbirligine dayali filtreleme veya
icerik tabanli filtreleme gibi bir 6neri algoritmasi uygulanir. 4. Algoritma, kullanicinin ge¢cmis
davranislarina gore potansiyel olarak ilgilenebilecedi Urlnleri dnerir.

6. 1. Kanserli ve saglikh hicrelerin yer aldigi mikroskobik gorinti veri seti olusturulur. 2.
Goruntiler tzerinde 6zellik cikarimi yapilir (6rnegin, hlicre sekli, boyutu, dokusu). 3. Bir gorintu
tanima algoritmasi (6rnegin, evrisimli sinir agi - CNN) bu 6zelliklerle egitilir. 4. Egitilen model, yeni
mikroskobik goéruntilerdeki kanserli hlicreleri otomatik olarak tespit eder.

7. Bilgisayarlarin acikca programlanmadan verilerden 6grenmesini saglayan yapay zeka dall.
8. Etiketlenmis veri setleri ile modelin egitildigi 6grenme tiri. Amac, girdileri ciktilara eslemektir.

9. Etiketlenmemis veri setleri ile 6rintilerin, gruplarin veya iliskilerin kesfedildigi 6grenme turu.

Bounlu

Tam kartlar, adim adim ¢ézimler ve Al hoca destegi Notek uygulamasinda.
Sinav tarihlerini Promy otomatik hatirlaticiya cevirir.
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