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Capraz Dogrulama Teknikleri Nedir?

Calisma Kagidi

Capraz dogrulama, veri setini birden fazla alt kimeye ayirarak modelin performansini farkli veri
parcalari Uzerinde degerlendiren bir yontemdir. Bu sayede modelin asiri uyum (overfitting) yapip
yapmadigi anlasilir.

Sorular

1. Asagidakilerden hangisi capraz dogrulama tekniklerinin temel amacidir?

A) Modelin egitim sdresini kisaltmak

B) Modelin bilinmeyen verilere genelleme yetenegini tahmin etmek
C) Veri setindeki aykiri degerleri bulmak

D) Modelin karmasikhgini azaltmak

2. Bir veri seti 10 esit parcaya bdlunUp her parca sirayla test icin kullanilirken geri kalani
egitim icin kullanilhiyorsa, bu hangi capraz dogrulama teknigidir?

A) Leave-One-Out Capraz Dogrulama

B) Rastgele Alt Ornekleme

C) 10-Kat Capraz Dogrulama

D) Stratifiye K-Kat Capraz Dogrulama

3. Capraz dogrulama, asiri uyum (overfitting) sorununu tespit etmede nasil yardimci olur?

A) Egitim verileri Gzerindeki hatay! azaltarak

B) Test verileri Gizerindeki hatayi egitim verileri Gzerindeki hatadan anlamli derecede yUksek
bularak

C) Modelin parametre sayisini artirarak

D) Veri setini tek bir egitim ve test kiimesine ayirarak

4. K-Kat Capraz Dogrulama (K-Fold Cross-Validation) nasil calisir?
. Leave-One-Out Capraz Dogrulama (LOOCV) nedir ve ne zaman tercih edilir?

. Rastgele Alt Ornekleme Capraz Dogrulama (Random Subsampling) nasil isler?
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7. Tanimla: Capraz Dogrulama Temel Amaci Nedir?
8. Tanimla: Asirt Uyum (Overfitting) Nedir?
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. Tanimla: K-Kat Capraz Dogrulama'da 'K' Ne Anlama Gelir?

Notek ile bu konuyu Al hocayla, Apple Pencil ile calis:
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Cevap Anahtan

1. B) Modelin bilinmeyen verilere genelleme yetenegdini tahmin etmek — Capraz dogrulama,
modelin egitim verileri disindaki yeni verilere ne kadar iyi uyum saglayacagini (genelleme
yetenedini) tahmin etmek icin kullanilir.

2. C) 10-Kat Capraz Dogrulama — Veri setinin K esit parcaya bolUnip, her bir parcanin sirayla test
kiimesi olarak kullaniimasi K-Kat Capraz Dogrulama olarak adlandirilir. Burada K=10'dur.

3. B) Test verileri Uzerindeki hatayi egitim verileri Gzerindeki hatadan anlamli derecede ytksek
bularak — Eger model egitim verilerinde ¢ok iyi performans goésterirken, capraz dogrulama ile
farkli test kiimelerinde performansi 6nemli élctide dusuyorsa, bu asiri uyumun bir isaretidir.

4. 1. Veri seti K esit boyutta alt kimeye (katlara) boltnur.,2. Her bir kat sirayla test kimesi olarak
kullanilirken, geri kalan K-1 kat egitim kiimesi olarak kullanilir.,3. Her iterasyonda model egitilir ve
test kiimesi Gizerinde hata hesaplanir.,4. Elde edilen K hata degerinin ortalamasi, modelin genel
performansini gosterir.

5. 1. LOOCV, K-Kat Capraz Dogrulama'nin 6zel bir durumudur, burada K, veri setindeki gdzlem
sayisidir (n).,2. Her gozlem bir kez test kiimesi olarak kullanilir ve geri kalan n-1 gézlem egitim
kiimesi olarak kullanilir.,3. Bu ydntem, 6zellikle kiicUk veri setlerinde modelin performansini
tahmin etmek icin kullanilir.,4. Hesaplama maliyeti yuksek olabilir.

6. 1. Veri seti rastgele olarak bir egitim kiimesi ve bir test kimesi olarak ikiye ayrilir.,2. Model
egitim kiimesi Uzerinde egitilir ve test kiimesi lzerinde degerlendirilir.,3. Bu islem M kez tekrarlanir
ve elde edilen M performans dlcimunun ortalamasi alinir.,4. Veri setinin tamami her iterasyonda
kullaniimayabilir.

7. Bir modelin bilinmeyen verilere genelleme yapabilme yetenegini tahmin etmek.

8. Modelin egitim verilerini ezberlemesi, ancak yeni verilere iyi performans gésterememesi
durumu.

9. 'K', veri setinin bolindugu alt kiime (kat) sayisidir.

Bounlu
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Sinav tarihlerini Promy otomatik hatirlaticiya ceuvirir.

Notek ile bu konuyu Al hocayla, Apple Pencil ile calis:
https://apps.apple.com/app/id6766946341



